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Problemy s konverziami

e Pri meranych hodnotach, Ciarka alebo bodka nemusi byt vzdy desatinné Cislo
(napr. feet,in Ib,0z a pod.)
e |ocale pri velkych hodnotach (Ciarky, bodky, medzery...)
reprezentacia retazcov (napriklad - ma niekolko r6znych UTF-8 hodnét)
o skus soundex
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* casove zony S M TUWTh F S
e datumy a staré datumy
e volné dni (stock prices vs. po¢asie) - - 1 2 1415 16
. 17 18 19 20 21 22 23
e kurzy a hodnota penazi 24 95 %6 27 28 29 30
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Ceska republika dava na Skolstvo ovela viac pefiazi ako Slovensko

Ceny akcii dlhodobo koreluju s cenami ropy
Ktory film zarobil najviac penazi v histérii? Gone with the Wind $390 mil.
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Bimodalne distribucie

e Bimodalna distribucia cohokolvek je podozriva
e MObze vzniknut napr. chybnym (alebo chybajucim) prepoctom jednotiek
e /-skore je celkom dobra “bezrozmerna” veli€ina
A
o

z =



Vyska ludi MOZE BYT bimodalna

Schilling, Watkins, Watkins, 2014



Chybajuce pozorovania (ascertainment bias)

e VedlajSie uCinky oCkovania su ovela horsie ako priebenh COVIDu



Science .
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The impact of population-wide rapid antigen testing on
SARS-CoV-2 prevalence in Slovakia
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Slovakia conducted multiple rounds of population-wide rapid antigen testing for SARS-CoV-2 in late 2020,
combined with a period of additional contact restrictions. Observed prevalence decreased by 58% (95% CI:
57-58%) within one week in the 45 counties that were subject to two rounds of mass testing, an estimate
that remained robust when adjusting for multiple potential confounders. Adjusting for epidemic growth of
4.4% (1.1-6.9%) per day preceding the mass testing campaign, the estimated decrease in prevalence
compared to a scenario of unmitigated growth was 70% (67-73%). Modelling indicated that this decrease
could not be explained solely by infection control measures, but required the additional impact of isolation
and quarantine of household members of those testing positive.



Vyskyt ochorenia sa znizil o 58% mezi prvym (T1) a
druhym kolom (T2) ploSneho testovania

e V prvom kole boli testovani vSetci, ktori prisli
e \ druhom kole (o tyZzden neskoér) boli testovani vSetci, ktori prisli, okrem:
o tych, €o boli pozitivni v prvom kole
o ich rodinnych prislusnikov a uzkych kontaktov (uz boli v karanténe)
o tych, o nechceli riskovat dvojtyzdnove “domace vazenie” pre celu rodinu
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Odlahlé hodnoty (outliers)

e Najvacsi evidovany stavec dinosaura je o0 50% vacsi
ako vsetky ostatné najdené stavce dinosaurov
o skutoCnost alebo artefakt?
o BTW, prislusné muzeum uz nevie lokalizovat prislusny exponat
e Na minima, maxima, hodnoty s priliS vela standardnymi odchylkami od
priemeru sa treba pozerat’ kriticky
e Zistit preco mame odlahlé hodnoty, nie ich jednoducho mazat
o Zmazanie odlfahlych hodn6t moéze viest k lepSiemu modelu
(napr. neobvyklé chyby merania)
o Zmazanie odlahlych hodnét méze viest k horSiemu modelu
(napr. prilis jednoduchy model dat)



Counties with the LOWEST Counties with the HIGHEST
kidney cancer death rates kidney cancer death rates

(1980-1989) (1980-1989)

Gelman, Nolan: Teaching Statistics



Figure 1.3.

Age-adjusted kidney can-
cer rates for all U.S. coun-
ties in 1980-1989 shown
as a function of the log of
the county population.

Age-adjusted cancer rate
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Chybajuce data

e VacsSina metdd sa nedokaze vyrovnat' s chybajucimi datami
(napr. rok umrtia osoby, ktora este zije, chybajuce meranie, zjavne
nezmyselna hodnota, ...)
e Riesenie 1: zahod zaznamy, ktoré maju chybajuce data
ak mame vela atributov, mbéze sa stat, Ze takmer v kazdom zazname bude
nieCo chybat
e Riesenie 2: imputacia chybajucich hodnoét
o priemer hodn6ot daneho atributu
o nahodna existujuca hodnota daného atributu
o hodnota ziskana predikciou z inych atributov (napr. linearnou regresiou)

Ovplynuje zvoleny sp6sob imputacie vysledky analyzy?



Zhrnutie: Cistenie dat je velmi délezitym (a zloZitym)
krokom pri ich analyze

e Chyby v datach Casto priCinou chybnych analyz
e Nahodné chyby (napr. chyby merania) su obvykle OK
o pozor na pocetnost hodndt / standardné odchylky!
e Artefakty (systematické chyby) robia problémy:
o chyby unifikacie dat
o nepozorovatelné hodnoty (ascertainment bias)
o odlahlé hodnoty (outliers)
e Chybajuce hodnoty



